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PREDIKSI PENURUNAN HARGA MOBIL BEKAS
MENGGUNAKAN DECISION TREE PADA SHOWROOM HABS
MOBIL

ABSTRAK

Penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan sistem prediksi harga jual mobil bekas
dengan metode Decision Tree, yang diterapkan pada showroom Habib Mobil.
Permasalahan yang dihadapi adalah kesulitan dalam menentukan harga yang sesuai bagi
mobil bekas, yang dipengaruhi oleh faktor seperti usia, merek, kondisi fisik, serta status
pajak kendaraan. Dengan pendekatan Decision Tree, khususnya algoritma ID3, data
mobil dapat diklasifikasikan berdasarkan faktor-faktor tersebut sehingga dapat
memberikan hasil prediksi yang lebih akurat. Metode ini diterapkan dalam sistem
berbasis web yang memungkinkan pengguna dan pihak showroom untuk mengakses
prediksi harga mobil secara real-time dan mudah diakses melalui browser. Hasil
penelitian menunjukkan bahwa model Decision Tree mampu membedakan harga mobil
yang berada di atas atau di bawah rata-rata pasar, memberikan keuntungan bagi
showroom dan memudahkan pengguna dalam membuat keputusan pembelian yang lebih
hemat.

Kata Kunci : Decesion Tree, Data Mining, Prediksi, Mobil.



PREDICTION OF PRICE DECREASE IN USED CARS USING
DECISION TREE AT HABIB CAR SHOWROOM

ABSTRACT

This study aims to develop a used car selling price prediction system using the Decision
Tree method, which is applied to the Habib Mobil showroom. The problem faced is the
difficulty in determining the appropriate price for used cars, which is influenced by
factors such as age, brand, physical condition, and vehicle tax status. With the Decision
Tree approach, especially the 1ID3 algorithm, car data can be classified based on these
factors so that it can provide more accurate prediction results. This method is applied in
a web-based system that allows users and showrooms to access car price predictions in
real-time and is easily accessible via a browser. The results of the study show that the
Decision Tree model is able to distinguish car prices that are above or below the market
average, providing benefits to the showroom and making it easier for users to make more
economi calpurchasing decisions.

Keywords: Decision Tree, Data Mining, Prediction, Car.
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BAB |

PENDAHULUAN
1.1 Latar Belakang Masalah

Mobil bekas selalu menjadi pilihan yang menarik bagi sebagian besar
masyarakat Indonesia karena harganya yang lebih terjangkau dibandingkan mobil
baru. Namun, harga mobil bekas seringkali menjadi masalah karena sulit
ditentukan secara tepat. Ada banyak faktor yang memengaruhi harga mobil bekas
seperti usia kendaraan, merk kendaraan, dan kondisi kendaraan yang berbeda-
bedadari satu mobil ke mobil yang lainnya. Untuk membantu mengatasi masalah
ini, data mining hadir sebagai solusi yang tepat (Hasan & Asep, 2021).

Sistem adalah suatu susunan yang teratur dari kegiatan yang saling berkaitan
dan susunan prosedur yang saling terhubung (Tanjung et al,. 2018).Sistem juga
merupakan suatu kumpulan dari komponen-komponen yang membentuk satu
kesatuan. (R Setiyanto, N Nurmaesah, NSA Rahayu 2019). Permasalahan yang
terjadi pada showroom habib mobil ini belum terdapat sistem yang bisa
memprediksi harga jual mobil bekas sesuai dengan stok mobil kondisi
body,kondisi mesin mobil dan tahun mobil di setiap bulannya. Jika penjualan
setiap bulan meningkat maka perusahaan akan menghasilkan keuntungan
melebihi target penjualan perusahaan tersebut. Harga jual mobil bekas pada saat
hari besar kemungkinan akan melonjak drastis karena permintaan konsumen juga
meningkat. Disini peneliti menggunakan metode Decision Tree untuk
memprediksi harga jual mobil bekas pada showroom habib mobil ini. Ada berapa
faktor yang mempengaruhi harga penjualan mobil bekas ini diantarnya, pajak
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yang sudah hampir jatuh tempo pembayaran, serta kerusakan mobil yang cukup
parah, body yang sudah tidak orignal lagi dapt mempengaruhi harga jual mobil
tersebut. Tetapi jika hanya lecet pemakaian saja harga jual mobil tersebut tetap

stabil.

Perlu kita ketahui bahwa harga dari kendaraan bermobil tidaklah murah,
sehingga perlu persiapan lebih untuk dapat membeli kendaraan bermotor. Harga
dari suatu kendaraan bermotor, ditentukan pada bagian-bagian kendaraan atau parts
yang ada pada kendaraan tersebut.Seperti yang sedang peneliti teliti. Penelitian ini
merupakan proses data mining atau penggalian data. Data mining adalah suatu
proses yang tediri dari pengumpulan, dan pemakaian data untuk diolah agar dapat
menemukan pola atau suatu hubungan dalam suatu dataset. Data miningmerupakan
bagian dari tahapan proses Knowledge Discovery in Database (KDD). Dengan data
mining, kita dapat melakukan klasifikasi data, prediksi data, dan mendapatkan
informasi lain yang bermanfaat dari kumpulan data atau dataset dalam jumlah yang
besar.

Decision Tree adalah sebuah diagram alir yang berbentuk seperti struktur
pohon yang mana setiap internal node menyatakan pengujian terhadap suatu
atribut, setiap cabang menyatakan output dari pegujian tersebut dan leaf node
menyatakan kelas—kelas atau distribusi kelas. Node yang paling atas disebut
sebagai root node atau node akar. (L Qodrini, A Seppewali, A Aina 2021).
Metode Decision Tree memungkinkan pembuatan model prediksi dengan
membagi data menjadi beberapa bagian yang lebih kecil berdasarkan beberapa
variabel atau atribut. Setiap variabel atau atribut memiliki tingkat kepentingan yang

berbeda-beda dalam pembuatan keputusan. Pada penelitian ini, algoritma ID3



digunakan untuk membuat model Decision Tree yang dapat membantu pengguna
dalam menentukan harga mobil bekas secara akurat (L. Hakim, 2004). Penelitian
ini bertujuan untuk mengembangkan sebuah sistem prediksi penurunan harga
mobil bekas menggunakan Decision Tree berbasis web.

Dengan demikian, sistem ini dapat diakses secara online melalui browser web
sehingga pengguna dapat dengan mudah menggunakannya di mana saja dan kapan

saja. Dalam pengembangan sistem ini, kami mempertimbangkan beberapa faktor

yang memengaruhi harga mobil bekas seperti usia kendaraan, merk kendaraan, dan
kondisi kendaraan. Sistem ini mampu memberikan prediksi harga mobil bekas
dengan akurasi yang tinggi berdasarkan data yang diinputkan oleh pengguna.
Dengan adanya sistem ini, diharapkan pengguna akan lebih mudah dan cepat
menentukan harga mobil bekas dengan akurasi yang tinggi. Selain itu, sistem ini
juga dapat membantu pengguna dalam membuat keputusan pembelian mobil bekas
yang tepat sehingga dapat menghemat waktu dan uang. Berdasarkan latar belakang
diatas, peneliti mengankat judul penelitian “Prediksi Penurunan Harga Mobil
Bekas Menggunakan Decision Tree Pada Sorum Habib Mobil”
1.2 Rumusan Masalah
Rumusan Masalah pada penelitian kali ini berupa :
1. Bagaimana cara kerja sistem tersebut yang dapat diakses oleh user?
2. Bagaimana mengimplementasikan Metode Decision Tree ke dalam sebuah
sistem berbasis website?
1.3 Batasan Masalah
Batasan Masalah pada penelitian kali ini berupa :

1. Sistem yang akan dibangun berbasis website.



2. Menggunakan bahasa pemrograman PHP.
3. Data yang diambil mulai dari tahun 2021.
1.4 Tujuan Penelitian
Tujuan penelitian kali ini agar pengguna dapat mengakses sebuah sistem berbasis
web secara online. Dan dapat meminimalisir waktu, dan perusahaan mendapatkan

benefit sebuah sistem yang bisa digunakan untuk mengupdate mobil tersebut.

1.5 Manfaat Penelitian
Manfaat Bagi Perusahaan
1. Memudahkan perusahaan dalam mengupdate produk mereka secara cepat
dan dapat dijangkau oleh konsumen dimanapun dan kapanpun.
2. Meningkatkan penjualan mobil bekas pada showroom habib mobil.
Manfaat Bagi Mahasiswa
1. Dapat merancang sebuah website dengan menggunakan Metode Decision
Tree.
2. Memudahkan user melakukan akses ke dalam sistem tersebut dimanapun
dan kapanpun.
Manfaat Bagi Universitas
1. Dapat menggunakan Metode Decision Tree untuk pengembangan

penelitian selanjutnya.



BAB Il

TINJAUAN PUSTAKA

2.1 Prediksi

Prediksi merupakan proses untuk memperkirakan suatu kemungkinan yang
akan terjadi di masa depan berdasarkan informasi atau data pada masa lalu dan
dimiliki pada saat ini, agar kesalahan yang terbentuk dapat diminimalisir. Prediksi
tidak harus memberikan hasil atau nilai yang pasti dengan peristiwa mendatang,
tetapi prediksi akan berusaha untuk mendapatkan hasil atau nilai sedekat mungkin
dengan peristiwa mendatang (ML Suliztia, 2020). Tujuan prediksi adalah untuk
mengurangi kesalahan (perbedaanantara apa yang diprediksi dengan apa yang benar-
benar terjadi).

Prediksi tidak selalu memberikan jawaban yang pasti mengenai kejadian di
masa depan, melainkan berusaha untuk mendapatkan jawaban yang paling dekat
mungkin dengan apa yang akan terjadi.(Srisulistiowati et al., 2021). Prediksi
memainkan peran penting dalam berbagai bidang, termasuk ekonomi, kesehatan,
teknik, dan lingkungan. Penerapan prediksi di lembaga atau institusi tertentu
memungkinkan pengambilan keputusan atau kebijakan yang terkait dengan perkiraan
apa yang mungkin terjadi di masa depan berdasarkan data yang ada
sebelumnya.(Mashuri, 2022).

2.2 Data Mining

Secara sederhana data mining adalah penambangan atau penemuan informasi

baru dengan mencari pola atau aturan tertentu dari sejumlah data yang sangat besar

(David, 2020). Data mining juga disebut sebagai serangkaian proses untuk menggali
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nilai tambah berupa pengetahuan yang selama ini tidak diketahui secara manual dari
suatu kumpulan data (Wulan, 2022). Data mining, sering juga disebut sebagai
knowledge discovery in database (KDD). KDD adalah kegiatan yang meliputi
pengumpulan, pemakaian data, historis untuk menemukan keteraturan, pola atau

hubungan dalam set data berukuran besar (Santoso, 2021).

Data mining adalah kegiatan menemukan pola yang menarik dari data dalam
jumlah besar, data dapat disimpan dalam database, data warehouse, atau
penyimpanan informasi lainnya. Data mining berkaitan dengan bidang ilmu — ilmu
lain, seperti database system, data warehousing, statistik, machine learning,
information retrieval, dan komputasi tingkat tinggi. Selain itu, data mining didukung
oleh ilmu lain seperti neural network, pengenalan pola, spatial data analysis, image
database, signal processing (Han, 2006). Data mining didefinisikan sebagai proses
menemukan pola-pola dalam data.

2.3 Mobil

Mobil merupakan kependekan dari kata otomobil, yang berasal dari bahasa
Yunani “autos” yang artinya sendiri dan bahasa Latin “movére” yang artinya bergerak.
Jadi jika diartikan adalah kendaraan beroda empat atau lebih yang membawa mesin
sendiri. Mobil adalah kendaraan darat yang digerakkan oleh tenaga mesin, beroda
empat atau lebih (selalu genap), biasanya menggunakan bahan bakar minyak (bensin
atau solar) untuk menghidupkan mesinnya. Teknologi baru yang diciptakan hanya
perbaikan dari teknologi sebelumnya. Dengan pengecualian dalam penemuan
manajemen mesin, yang masuk pasaran pada 1960-an, ketika barang-barang elektronik

menjadi cukup murah untuk produksi massal dan cukup kuat untuk menangani



lingkungan yang kasar pada mobil. Melalui perjalanan yang sangat panjang, hingga
akhirnya kita bisa melihat begitu banyak mobil dengan bentuk dan merk yang beragam
didunia, seperti Audi, BMW, Chevrolet, Daihatsu, Ferrari, Ford, Honda, Isuzu,

Lamborghini, Mitsubishi, Nissan, Renault, Suzuki, Toyota.

2.4 Decisiom Tree

Decision tree merupakan metode klasifikasi data mining. Decision tree dalam
istilah pembelajaran merupakan sebuah struktur pohon dimana setiap node pohon
mempresentasikan atribut yang telah diuji. Setiap cabang merupakan suatu pembagian
hasil uji dan node daun (leaf) mempresentasikan kelompok kelas tertentu. Level
node teratas dari sebuah Decision Tree adalah node akar (root) yang biasanya berupa
atribut yang paling memiliki pengaruh terbesar pada suatu kelas tertentu. Pada
umumnya Decision Tree melakukan strategi pencarian secara top-down untuk
solusinya. Pada proses mengklasifikasi data yang tidak diketahui, nilai atribut akan
diuji dengan cara melacak jalur dari node akar (root) sampai node akhir (daun) dan
kemudian akan diprediksi kelas yang dimiliki oleh suatu data baru tertentu.

Menurut sukma, Halfis, dan Hermawan (2019, p. 23), Algoritma C4. Adalah
algoritma yang digunakan untuk menghasilkan pohon keputusan yang dikembangkan
oleh Ross Quinlan. Ide dasar algoritma ini adalah membuat pohon keputusan
berdasarkan pemilihan atribut dengan nilai gain tertinggi, yang ditentukan oleh nilai
entropy atribut tersebut sebagai poros klasifikasi. Algoritma C4.5 memiliki prinsip
kerja membuat pohon keputusan dan membentuk aturan aturan. Aturan yang terbentu
dari pohon keputusan ini akan menghasilkan kondisi dalam bentuk if-then.

Proses penerapannya melibatkan empat langkah berikut ini :

1. Memilih atribut sebagai akar berdasarkan nilai gain tertinggi



2. Membuat cabang untuk setiap nilai atribut dengna nilai gain tertinggi
3. Membagi setiap kasus dalam cabang berdasarkan nilai gain tertinggi,
kemudianmenghitung kembali nilai gain tertinggi tanpa menyertakan nilai

variabel gain awal.

4. Mengulangi proses ini pada setiap cabang hingga semua kasus dalam cabang
memilikikelas.
Tahapan dalam membuat pohon keputusan (Wanto et al, 2020: 123) yaitu:

1. Menyiapkan data latih yang diambil dari data historis atau data masa
lampau yang sudah ada sebelumnya dan telah dikelompokkan menjadi
beberapa kelas. Data ini menjadi dasar untuk membentuk pohon
keputusan.

2. Menghitung simpul akar dengan memilih atribut yang akan menjadi
simpul akar dari pohon. Atribut ini ditentukan berdasarkan nilai gain
nya.langkah nya adalah menghitung entropi, menghitung information
gain, dan pilih atribut dengan gain tertinggi sebagai simpul akar.

3. Ulangi langkah pemilihan atribut dan perhitungan entropi serta gain untuk
menentukan simbol berikutnya. Bagi dataset ke dalam subses berdasarkan
nilai atribut yang dipilih, dan proses diulang terus sampai semua baris
data tibagi.

Adapun kriteria penghentiannya adalah
a. Semua record dalam simpul N. memiliki kelas yang sama
b. Tidak ada atribut dari record yang dapat dibagi lagi

c. Tidak ada record di cabang yang tidak ada data



Pohon keputusan dapat melakukan prediksi menggunakan struktur
pohon yang dibentuk dari data. Pohon keputusan ini mengubah data menjadi
sebuah pohon dengan berbagai cabang yang merepresentasikan keputusan
berdasarkan atribut data, dan menghasilkan beberapa aturan keputusan.
Dalam proses ini, ada rumus yanng digunakan untuk menentukan atribut,
yaitu rumus dibawabh ini (Andi, 2021: 276).

Info(D) = - X1, pi loga(pi) (1)

Rumus diatas merupakan perhitungan entropy dari keseluruhan dataset
D, yang mencerminkan tingkat ketidakpastian dalam klasifikasi tuple dari D
sebelum mempertimbangkan atribut apapun. Namun, dalam konteks
pertanyaan ini, kita ingin menghitung Entropy dari dataset D berdasarkan
partisi oleh sebuah atribut A. Entropy ini mengukur ketidakpastian dalam
klasifikasi tuple dari D setelah mempertimbankan atribut A. Rumus Entropy

berdasarkan bagian dari Atribut adalah :

Dj )
o 0y = Z5- 2wt (D)) o

Untuk mendapatkan nilai Information Gain pada atribut A selanjutnya
digunakanrumus:
GAIN (A) = Info(D)- Info(Dj) (3)
Gain (A) menyatakan berapa banyak cabang yang akan diperoleh pada
A. Atribut A dengan information gain tertinggi. Information Gain (A), dipilih
sebagai atribut pada node N.
Confusion Matrix

Confusion Matrix merupakan dataset yang memiliki du akelas,
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kelas yangsatu sebagai positif dan kelas yanglain sebagai negatif. Terdiri
dari empat sel yaitu True Positives (TP), False Positives (FP), True

Negatives (TN), dan False Negatives (FN).

Tabel 2. 1 Confusion Matrix Untuk Dua Model Kelas

Predicted Class
Faulty Not Faulty
Faulty | True Positive False Negative
Actual (TP) (FN)
Class | Not False Positive True Negative
Faulty (FP) (TN)

Untuk menghitung akurasi menggunakan rumus:

a+d _ TP+TN
a+b+c+d  TP+FP+TN+FN

Accuracy =

2.5 Website

Website adalah keseluruhan halaman-halaman web yang terdapat dalam
sebuah domain yang mengandung informasi. (J Asmara 2019). Situs web (Website)
merupakan salah satu..sistem yang terdiri dari dokumen digital (teks, gambar, suara,
animasi, video) didalamnya dengan menerapkan protokol HTTP (Hypertext Transfer
Protocol) dan untuk.pengaksesanya dengan perangkat lunak yang disebut web
browser. “Website adalah halaman informasi yangdisediakan.melalui jalur internet
sehingga bisa diakses diseluruh dunia, selama terkoneksi dengan jaringan internet”
(Syafitri dkk, 2021: 126).

Menurut Chandra dan Wulandari, (2021: 180), Website adalah fasilitas internet
yang menghubungkan dokumen-dokumen dalam lingkup global maupun jarak jauh..
Dokumen pada website disebut Web Page, dan link dalam website memungkinkan

pengguna berpindah dari satu halaman ke halaman lain (Hypertext), baik diantara
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halaman yang disimpan dalam server yang sama maupun server di seluruh dunia.
Menurut (Elgamar, 2020:3) (dalam Sony dan Rizki, 2021: 53), Website merupakan

suatu media yang terdiri dari beberapa halaman yang saling terkait yang menampilkan

informasi seperti gambar, video, teks, audio, atau kombinasi keduanya. Website

bersifat multi platform yang artinya dapat dibuka dari perangkat apa saja yang

terhubung dengan jaringan internet. Meskipun teknologi ini sudah digunakan sejak
lama, banyak perusahaan yang masih menggunakannya untuk menampilkan informasi
perusahaan, menjual produk, atau sistem yang dapat digunakan pelanggan.

2.6 PHP

PHP adalah bahasa skrip server-side yang digunakan untuk pengembangan webdan
disisipkan pada dokumen HTML. PHP merupakan seperangkat lunak open
sourceyang disebarkan dan dilisensikan secara gratis serta dapat diunduh dari situs
resminya,

KodePHPdiprosesdisisiserver.MasukkankodePHPdenganmemasukkannya ke
dalam kode HTML. Untuk membedakan kode PHP dan HTML,gunakan tag
pembuka di awal kode PHP dan penutup di akhirnya. Kode PHPmemungkinkan
halaman web melakukan berbagai hal dinamis, mulai dari mengaksesdatabase,
membuat gambar, membaca dan menulis file, dan banyak lagi. Hasil kode
PHP dikembalikan dalam bentuk HTML yang ditampilkan di browser. Dan PHP juga
merupakan salah satu bahasa pemograman berbasis web dimana sistem yang
diterapkan adalah pada sisi server side (KMS Haryana 2008).

2.7 MySQL
MySQL adalah Sistem Manajemen Database Relasional ang mampu mengelola

basis data secara bersamaan, dan MySQL juga salah satu jenis database server yang


https://scholar.google.com/citations?user=Uv7T27MAAAAJ&hl=id&oi=sra
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sangat terkenal. (H Maulana 2016). Server pada MySQL memungkinkan banyak
pengguna untuk memiliki database yang berbeda yang dikelola oleh satu server
MySQL. Setiap database terdiri dari struktur untuk menampung data dan data itu
sendiri. Database bisatanpa ada data, hanya memiliki struktur dan seperti itu hingga
datanya diisi. Data dalam database disimpan dalam satu atau lebih tabel. Sebelum
menambahkan data ke dalam database, kita harus membuat database dan tabel terlebih
dahulu. (Silalahi, 2022: 1-2).

2.8 XAMPP

XAMPP merupakan software gratis yang mendukung banyak sistem operasi,

merupakan kompilasi dari beberapa program. Fungsinya sebagai server yang berdiri
sendiri, yang terdiri atas program Apache, database MYSQL, dan penerjemah bahasa

yang ditulis pada bahasa pemrograman PHP. (Siregar et al, 2021: 2).

XAMPP adalah perangkat lunak bebas, yang mendukung banyak sistem
operasi, merupakan kompilasi dari beberapa program. XAMPP merupakan
toolyangmenyediakan paket perangkat lunak ke dalam satu buah paket. Dengan
menginstall XAMPP maka tidak perlu lagi melakukan instalasi dan konfigurasi web
server Apache, PHP dan MySQL secara manual. (S Audita, ST Siska, A Budiman,
2022).

2.9 UML (Unified Modelling Language)

UML (Unified Modeling Language) adalah ‘bahasa’ pemodelan untuk sistem
atau perangkat lunak yang berparadigma ‘berorientasi objek”. Pemodelan
sesungguhnya digunakan untuk penyederhanaan permasalahan-permasalahan yang

kompleks sedemikian rupa sehingga lebih mudah dipelajari dan dipahami. UML


https://scholar.google.com/citations?user=HpwoQzgAAAAJ&hl=id&oi=sra
https://scholar.google.com/citations?user=PZhWZFYAAAAJ&hl=id&oi=sra
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dideskripsikan oleh beberapa diagram.(Nugroho, 2019).
2.9.1 Use Case Diagram

Use case diagram digunakan untuk memodelkan dan menyatakan unit
fungsi/layanan yang disediakan oleh sistem kepada pengguna. Simbol- simbol yang
ada pada use case diagram dapat dilihat pada tabel berikut.

Tabel 2.2 Simbol Use Case Diagram

SIMBOL DESKRIPSI

Use Case Fungsionalitas yang disediakan oleh system

O sebagai unit-unit yang saling bertukar pesan

antar unit atau aktor.

Actor Orang, proses, atau sistem lain yang
berinteraksidengan system informasi yang akan
dibuat, walaupun symbol dari actor adalah
gambar orang, tapi actor belum tentu

merupakan orang.
Association Komunikasi antara aktor dan use case yang

berpartisipasipada use case memiliki interaksi

dengan aktor.

Extend Relasi use case tambahan kesebuah use case
¢ <<extend=> | dimana use case yang ditambahkan dapat

berdiri sendiri walaupun tanpa use case

tambahan itu.
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Pemanggilan use case oleh use case

Include contohnya adalahpemanggilan sebuah fungsi
.- - _%<include>> _ _ _>(
program.
Generalization Hubungan dengan generalisasi dan spesialisasi

v

(umum-khusus) antara dua buah use case

dimana fungsi yang satu

adalah fungsi yang lebih umum dari yang lainnya.

2.9.2 Activity Diagram
Activity diagram digunakan untuk menggambarkan logika, proses bisnis dan

alur kerja. Simbol-simbol yang ada pada activity diagram dapat dilihat pada tabel

berikut.
Tabel 2.3 Simbol Activity Diagram
SIMBOL DESKRIPSI
Start Point Status awal aktivitas sistem, sebuah diagram aktivitas
memilikisebuah status awal.
Ennt Status akhir yang dilakukan sistem, sebuah
@ diagram aktivitasmemiliki sebuah status akhir.
Activity Aktivitas yang dilakukan sistem, aktivitas biasanya
@ diawali dengankata kerja.
Decision Menggambarkan pilihan untuk pengambilan keputusan,
true atau
<> false.
Join Menunjukkan adanya aktivitas gabungan.
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)

2.10 Flowchart

Flowchart merupakan penggambaran secara grafik dari langkah-langkah dan
urutan prosedur suatu program,. Biasanya mempengaruhi penyelesaian masalah yang
khusunya perlu dipelajari dan dievaluasi lebih lanjut(Ramadhan,2022).

Tabel 2.4 Simbol Flowchart

JENIS GAMBAR NAM KETERANGAN
A
Document Menampilkan
\ dokum
enatau laporan
Multi Document Menampilkan salinan

dokumen yang dicetak

sama untuk tujuan

Input / tertentu
Output

Display Menampilkan data

Q yang terlihat pada

suatuperangkat seperti
layar

computer

Manual Input Informasi yang
dimasukkan melalui
alatinput seperti
keyboard dan kode

batang
Computer Process | Menampilkan suatu
proses

yang dilakukan
olehcomputer

Process




Manual Process

Menampilkan suatu

prosesyang
dilakukan
secara

manual

Storage

Magnetic Disk

Informasi tersimpan
secarapermanen di

magnetic disk

File

Informasi data
tersimpansecara

berurutana

A=
AbhadN
= Nomor

Database

Menyimpan informasi

kedalam basis data

Flo

Document
Processi

ngFlow

Flow process atau

aliransuatu dokumen

On Page Connector

Menghubungkan
proses kedalam

program yang sama

Off Page Connector

Menghubungkan
pros

esbeda halaman

Lainnya

Decision

Menunjukkan
pengambilan
keputusan dalam

kondisi

J 0go 1B <0 (

Start / End

Menunjukkan
untu
kmemulai dan berhnti

16
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Tabel 2.5 Penelitian Terdahulu

No Nama Peneliti Judul Penelitian, Hasil

1 | Muhammad Fikri | Sistem pakar prediksi | Sistem pakar ini berhasil dibuat
Sofyan, Mufid | harga mobil bekas | Menggunakan bahasa
Nilmada,2023 menggunakan pemrograman Javascript

Decision tree berbasis | framework yaitu Reactjs,dan

web Mysql untuk databasenya. Website
ini Dapat membantu memberikan
solusi Dalam melihat persediaan
mobilyang Dijual, memfilter
persediaanmobil, dan Memberi
estimasi hargamobil yang
Ingin dijual oleh pelanggan
Menggunakan decision tree.
Aplikasi Admin panel membantu
user dalam
Penyimpanan dokumen yang
lebihPraktis.

2 | Bambang Prediksi harga mobil | Hasil penelitian yang dilakukan
Kriswantara, bekas dengan | diperoleh tingkat akurasi prediksi
Kurniawati dan | machine learning dengan  menggunakan  model
Hilman  F.Pardede, Decision Tree dan
2021 min_samples_split=3  dihasilkan

akurasi 72% (0.72) dengan waktu
proses 0.2 detik. Model Random
Forest dan max_depth=15
dihasilkan akurasi 84% (0.84)
dengan waktu proses 0.2 detik.
Model DNN yang kami usulkan

menghasilkan R2 0.88
dengan waktu proses 0.51 detik.
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3 | Wilianto, Penerapan Al dalam | Penelitian ini telah
Yuliana,Albert Menentukan mendemonstrasikan  pentingnya
Suwandbhi, Harga penerapan kecerdasan buatan (Al)
Jimmy, Jati Mobil Bekas | dalam memprediksi harga mobil
Putra, 2-24 Berdasarkan  Tahun bekaS, sebuah ap”kasi yang

Perakitan

menawarkan peningkatan
signifikan  dalam transparansi,
efisiensi, dan keakuratan di pasar
mobil bekas. Melalui penggunaan
model Al seperti

Random  Forest dan Deep
Learning, kita dapat melihat
bagaimana teknologi ini mampu
menangani  kompleksitas data
yang besar dan menghasilkan
prediksi harga yang akurat,
memberi manfaat baik kepada

konsumen
maupun penjual.

2.12 Kerangka Berpikir

Rumusan Masalah

1. Bagaimana merancang dan mengimplementasikan metode
Decision Tree C4.5 ke dalam sistem berbasis website?

k4

Pengembangan Software
Metode Decision Tree C4.5

Y

Implementasi Softwre

Pemrograman PHP Database MySQL

Prediksi Harga Mobil Bekas Menggunakan Metode Decision Tree
C4.5 Pada Sorum Habib Mobil

Gambar 2.1 Kerangka Berpikir




BAB Il

METODOLOGI PENELITIAN
3.1 Jenis Penelitian

Penelitian ini menggunakan Decision Tree C4.5. Algoritma C4.5 adalah
sekelompok algoritma pohon keputusan. Jenis penelitian menggunakan metode

Kuantitatif yang dimana proses perhitungannya berupa nilai angka atau

Riset Awal ke soum
habib mohbil

|

Observasi »| Rumusan Masalah

numerik.

h 4

Wawancara » Data Mobil
}
Studi Literatur
l
Rancangan Sistem > Farcangan »| Rancangan Antar
l
pstien 1 weigas bocion

r

End

Gambar 3.1 Tahapan Penelitian.
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3.2 Tempat dan Waktu Penelitian
3.2.1 Tempat Penelitian
Penelitian ini dilakukan di Sorum Habib Mobil tepatnya di JL. Tritura No. 71B

3.2.2 Waktu Penelitian

Tabel 3.1 Waktu. Penelitian

20

3.3 Teknik Pengumpulan Data

No Kegiatan Waktu
Januari | Februari| Maret| April Mei Juni
1 | Pengajuan Judul
2 Pembuatan
Proposal
3 | Bimbingan
Proposal
4 | Pengajuan Riset
5 | Riset Awal
6 | Seminar
Proposla

Teknik pengumpulan data pada penelitian kali ini ada beberapa tahapan yang

diantaranya sebagai berikut :

1. Studi Literatur

Tahapan studi literatur dilakukan untuk memahami secara mendalam konsep-

konsep dasar yang terkait dengan sistem pakar prediksi harga mobil bekas

berbasis web, Decision Tree C4.5, serta implementasi teknologi di bidang

otomotif. Penelitian ini mengacu pada literatur-literatur terkait sistem pakar,

dan teknologi informasi otomotif. Dalam studi literatur, peneliti mencari

beberapa referensi jurnal terkait dengan penelitian yang dilakukan. Dengan
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membandingkan beberapa algoritmaserta fokus dengan algoritma C4.5.

2. Observasi

Observasi dilakukan untuk memahami secara langsung proses operasional dan
kebutuhan pengguna di Sorum Habib. Peneliti akan mengamati bagaimana
petugas kesehatan saat ini melakukan pencarian data harga mobil bekas secara
manual, menilai keefektifan proses tersebut, dan mengidentifikasi area-area
yang dapat ditingkatkan. Pengamatan juga melibatkan evaluasi terhadap
infrastruktur teknologi yang ada di sorum tersebut.
3. Wawancara
Wawancara dilakukan dengan pihak terkait di Sorum Habib, seperti owner
sorum tersebut. Wawancara bertujuan untuk mendapatkan wawasan lebih
lanjut mengenai kebutuhan pengguna, kendala yang dihadapi.
3.4 Teknik Analisis Data
Teknik Analisis data menggunakan Metode Decision Tree C4.5. Algoritma
C4.5digunakan untuk analisis data. Tahapan penggunannya memiliki dua prinsip
operasi, buat pohon keputusan dan buat aturan. Proses pembentukan pohon
keputusan menggunakan algoritma C4.5 memiliki langkah sebagai berikut :

1. Pilih atribut sebagai akar berdasarkan nilai gain maksimum dari atribut yang
ada

Entropy (S) =2 =R i* 2pi

Dimana
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S :himpunan

kasusn :jumlah

partisi S

pi :proporsi dari Si terhadap S
setelah menghitung nilai entropy, selanjutnya menghitung gain untuk
pemisahan objek. Dengan menggunakan rumus berikut ini:

Gain (S, A) =Entropy (S) - N S Entropy (S)
S

i=1
Keterangan:
S : Himpunan kasus A : Atribut
n : Jumlah partisi atribut A
|Si] - Jumlah kasus pada partisi ke i
S| : Jumlah kasus dalam S

Setelah keseluruhan atribut dihitung menggunakan persamaan di atas, maka
atribut yang memiliki gain tertinggi dibanding dengan atribut lain dijadikan
sebagai node (akar).

Buat cabang untuk setiap nilai sesuai dengan jumlah maksimum nilai variabel
gain.

Membagi setiap kasus dalam cabang, berdasarkan perhitungan nilai gain
tertinggi dan perhitungan dilakukan setelah perhitungan nilai gain tertinggi
awal dan kemudian dilakukan proses perhitungan gain tertinggi kembali tanpa
meyertakan nilai variabel gain awal.

Ulangi proses pada setiap cabang sehingga semua kasus pada cabang tersebut
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berada pada kelas yang sama, dan ulangi semua proses komputasi tingkat atas

untuk setiap kasus cabang hingga tidak ada lagi proses yang dapat dilakukan.

3.5 Flowchart Sistem
Gambar dibawah ini merupakan flowchart sistem yang dimana user bisa
mengakses sebuah sistem dengan cara yang pertama yaitu start, login, kemudian user

dapat mengatur harga mobil seuai dengan budget yang dimlikinya. Setelah itu diproses

dan mendapatkan hasil yang terbaik menurut sistem yang sudah dirancang dengan

Start

Input Harga Mobil
Bekas

mengunakan metode Decison Tree.

Gambar 3.2 Flowchart Sistem
3.6 UML
3.6.1 Use Case Diagram
Gambar tersebut merupakan use case diagram sistem yang dimana pada use
case ini terdapat berapa menu yang akan dirancang oleh penliti. Diantaranya ada login,

data mobil, kriteria penjualan, perhitungan dan laporan.
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Username

(o

Gambar 3.3 Use Case Diagram

Password

User

3.6.2 Activity Diagram
Gambar dibawah ini merupakan activity diagram login yang dimana
stakeholder melakukan akses dengan cara login terlebih dahulu dengan menginputkan

username dan pasword.

User Sistem

®

[Tampilan ﬂwal]f—b[ Form Login ]
Masuldan Usemame dan
Pasaword

[ Klik Login ]74,[ Dashboard ]

o

Gambar 3.4 Activity Diagram Login

Gambar dibawah ini merupakan activity diagram data mobil yang dimana

admin bisa mengupdate stok mobil serta user dapat melihat stok apa aja yang ada di
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showroom habib mobil sesuai dengan harga yang mereka miliki.

User

Sistem

ampilan menu
Data Mobil

_.[

Tabel Data
Mobil

]

Tamich, Edi dan Hapes
Data Mool

]

o -

_,[

Tampilan Data
Mobil Terbaru

]

Gambar 3.5 Activity Diagram Data Mobil

Gambar dibawah ini merupakan activity diagram Kkriteria penjualan yang

dimana pada sistem tersebut terdapat beberapa kriteria yang ditampilkan seperti, merk

mobil, type mobil, stok mobil, harga mobi

User

Sistem

[

Tabel Kriteria
Data Mobil

]

Tamich, Edi dan Hapes
Data Mot

T )

Tarpitan Dtz Kriteria
Mobill Terbany

Gambar 3.6 Activity Diagram Kriteria Penjualan

Gambar dibawah ini merupakan activity diagram perhitungan yang dimana

sistem akan memperoses perhitungan DecisonTree. Sehingga hasil yang ditampilkan

menjadi akurat dan dapat memudahkan us

er.
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User Sistem

Tampilan Menu Forminput Data
Perhitungan Mobil
nput Form Datal
Mobil

{ Input ]7 e ]
Fernibngan Data hiool

Gambar 3.7 Activity Diagram Perhitungan

Gambar dibawah ini merupakan activity diagram hasil perhitungan yang
dimana pada proses ini sistem telah menampilkan hasil yang akurat sesuai dengan

metode DecisonTree.

User Sistem

Tampltan Men Hasi o

Gambar 3.8 Activity Diagram Hasil Perhitungan

Gambar dibawah ini merupakan activity diagram laporan yang dimana pada
saat sakeholder melakukan transaksi maka admin akan menginputkan laporan
penjualan ke dalam sistem. Sehingga admin mengetahui produk mobil apa yang sering
terjual dengan mengacu kepada merk mobil, type mobil, kerusakan dll. Terutama pada

harga mobil tersbut.



User Sistem

Tampilan Menu Tabel Laporan
Laporan Data Mobil

Gambar 3.9 Activity Diagram Laporan.




BAB IV

HASIL DAN PEMBAHASAN

4.1. Hasil
Hasil dari Aplikasi Prediksi Penurunan Harga Mobil Bekas Menggunakan
Decision Tree Pada Showroom Habib Mobil dapat dilihat sebagai berikut:
1. Form Login
Form Login dari Aplikasi Prediksi Penurunan Harga Mobil Bekas Menggunakan
Decision Tree Pada Showroom Habib Mobil dapat dilihat pada

Gambar 4.1.

SUBMIT

Data Mining Prediksi Mobil Bekas

i
e

B w 8 m @ d & 0 E W @ o7 Beran AW @E 00 W

Gambar 4.1 Form Login
2. Form Home
Form Home dari Aplikasi Prediksi Penurunan Harga Mobil Bekas Menggunakan
Decision Tree Pada Showroom Habib Mobil dapat dilihat pada

Gambar 4.2.

28
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- @
.
Data Mining Prediksi Mobil Bekas
Y R G .
B O Typehere tosearch BH w onom @9 @ 0 = W Oc AOBBE . B

Gambar 4.2 Form Home
3. Form Mobil
Form Mobil dari Aplikasi Prediksi Penurunan Harga Mobil Bekas Menggunakan

Decision Tree Pada Showroom Habib Mobil dapat dilihat pada Gambar 4.3.

v 4 B + - 8 x

Data Mining Prediksi Mobil Bekas

BB O Type heretosearch B w iom @ 9 @O0 E W @ 2 o ~ DB E oo B

Gambar 4.3 Form Mobil
4. Form Kiriteria
Form Kriteria dari Aplikasi Prediksi Penurunan Harga Mobil Bekas Menggunakan

Decision Tree Pada Showroom Habib Mobil dapat dilihat pada Gambar 4.4.
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Data Mining Prediksi Mobil Bekas

localhost/ardiansyah/lriteriaphp

2 O Typehere to search H w 0 pa @ & G 0O & ™ @ 37°C Berawan Amaﬁz&:;’m LY

Gambar 4.4 Form Kriteria
5. Form Rule
Form Rule dari Aplikasi Prediksi Penurunan Harga Mobil Bekas Menggunakan

Decision Tree Pada Showroom Habib Mobil dapat dilihat pada Gambar 4.5.

v 4 B o+ - a8 X

« G @ localhost/ardiansyah/mule php Bg & % & @ rowses

Data Mining Prediksi Mobil Bekas

= 210

5 w0 d G 0O ®# ™ ® 57°C Berawan ~ B E o W

Gambar 4.5 Form Rule

6. Form Prediksi
Form Prediksi dari Aplikasi Prediksi Penurunan Harga Mobil Bekas
Menggunakan Decision Tree Pada Showroom Habib Mobil dapat dilihat pada

Gambar 4.6.
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8

Data Mining Prediksi Mobil Bekas

B O Type here to search Et w o @ & G 0O B =W Q 37 Berswan ""@@m-;fm B

Gambar 4.6 Form Prediksi
7. Form Hasil
Form Hasil dari Aplikasi Prediksi Penurunan Harga Mobil Bekas Menggunakan

Decision Tree Pada Showroom Habib Mobil dapat dilihat pada Gambar 4.7.

f T
s wwa
hapes =
o wwan
haoas wban
hapes wh
= =
hapes vk
apes wwan
.
Data Mining Prediksi Mobil Bekas
B O Typehereto search H n o @ 4 G 0 & ™ © 27 Beraman A 0BT s B

Gambar 4.7 Form Hasil
4.2. Pembahasan
Pebahasan meliputi kebutuhan perangkat, hasil yang digunakan dan pengujian pada

penelitian ini.
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8. Kebutuhan Perangkat
Kebutuhan perangkat keras dan perangkat lunak untuk membuat aplikasi adalah
sebagai berikut:
a.  Satu unit laptop dengan spesifikasi sebagai berikut:
e Processor minimal Core 2 Duo
¢ RAM minimal 1 Gb
e Hardisk minimal 80 Gb
b. Perangkat Lunak dengan spesifikasi sebagai berikut:
¢ Sistem Operasi Windows
¢ Notepad++

o Appserv

9. Metode Decision Tree
Penelitian ini menggunakan decision tree yang digunakan sebagai proses pencarian
hasil. Berikut adalah tahapan metode decision tree:
a. Rule Keputusan
Rule keputusan pada decision tree menentukan hasil keputusan berdasarkan
Kriteria yang akan digunakan.

Tabel 4.1 Rule Keputusan

No TP KM KB Keputusan
1 >=2020 Baik Bagus Normal
2 >=2020 Baik Kurang Bagus Turun
3 >=2020 Kurang Baik Bagus Turun
4 <2020 Baik Bagus Normal
5 <2020 Kurang Baik Bagus Turun




b. Data Yang Digunakan
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Pada metode decision tree membutuhkan beberapa data untuk diolah dan Table

4.2 adalah data mobil bekas yang pernah dibeli.

Tabel 4.2 Data Mobil

No Mobil TP KM KB Keputusan
1 | Expander >=2020 Baik Bagus Normal
2 | Avanza >=2020 Baik Kurang Bagus Turun
3 | Nissan Juke >=2020 Kurang Baik Bagus Turun
4 | Toyota Ayla <2020 Baik Bagus Normal
5 | Pajero <2020 Kurang Baik Bagus Turun

Tabel 4.2 Data Mobil diperoleh dari Showroom habib mobil.

c. Pengelompokan Seluruh Atribut

Pada metode decision tree membutuhkan pengelompokan seluruh atribut dan

Table 4.3 adalah pengelompokan seluruh atribut.

Tabel 4.3 Pengelompokan Seluruh Atribut

Jumlah

Normal

Turun

Total

5

2

Tahun Pembuatan
<2020

>=2020

Kondisi Mesin
Baik

Kurang Baik

Kondisi Body
Bagus

Kurang Bagus

2
3
3
2
4
1

1
1
2
0
2
0

R NN PN

d. Perhitungan Nilai Entrophy

Tahapan selanjutnya adalah pencarian nilai Entrophy dari setiap atribut dan

berikut adalah rumus Entrophy:



Entropy " =3 - pi * log, pi
i=1

Keterangan :

S : Himpunan kasus

n :Jumlah partisi S

pi : Proporsi dari Si terhadap S

Maka:
Total:
Entrophy Total = ((2/5)*log(2/5)) + ((3/5)*log(3/5))

= (0.4*-0.398) + (0.6*0.222)
=-0.1592 + -0.1332
=-0.2924
Tahun Pembuatan:
<2020 = ((1/2)*log(1/2)) + ((1/2)*log(1/2))
= (0.5*-0.301) + (0.5*-0.301)
=-0.1505 + -0.1505
=-0.301
>=2020 = ((1/3)*log(1/3)) + ((2/3)*log(2/3))
= (0.333*-0.477) + (0.667*-0.1761)
=-0.15904 + -0.1174
=-0.276
Kondisi Mesin:

Baik = ((2/3)*log(2/3)) + ((1/3)*log(1/3))

34



35

= (0.667*-0.1761) + (0.333*-0.477)
=-0.11741 + -0.15884
=-0.276

Kurang Baik = ((0/2)*log(0/2)) + ((0/2)*10g(0/2))
=(0*0)+(0*0)
=0+0

=0
Kondisi Body:

Bagus = ((2/4)*log(2/4)) + ((2/4)*l0g(2/4))
= (0.5*-0.301) + ((0.5*-0.301)
= -0.1505 + -0.1505
=-0.301
Kurang Bagus = ((0/1)*log(0/1)) + ((1/1)*log(1/1))
= (0*0) + (0 *0)
=0+0

=0

Tahapan selanjutnya adalah pencarian nilai Gain dari setiap atribut dan berikut

adalah rumus Gain:

n
Gain (S,A) = Entropy (S)
i=1

[Sil e )
S| * Entropy (Sj)

Keterangan :

S :Himpunan kasus



A : Atribut
n :Jumlah Partisi Atribut A
ISi| : Jumlah kasus pada partisi ke-i
S| :Jumlah Kasus dalam S
Gain TP =-0.2924 — (-0.301*-0.276)
=-0.37548
Gain KM = -0.2924 — (-0.276*0)
=-0.2924-0
=-0.2924
Gain KB =-0.2924 — (-0.301 * 0)
=-0.2924-0

=-0.2924
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Korelasi gain terhadap keputusan itu dilihat dari nilai tertinggi, dari hasil diatas nilai

tertinggi adalah kondisi body dan kondisi mesin kemudian tahun pembuatan. Jadi

korelasinya Kondisi Body -> Kondisi Mesin -> Tahun Pembuatan.

Maka:

Jika kondisi body bagus, kondisi mesin baik dan tahun pembuatan >=2020 maka

mobil tidak mendapatkan penurunan harga.

Jika kondisi body tidak bagus, kondisi mesin tidak baik dan tahun pembuatan

>=2020 maka mobil mendapatkan penurunan harga.

3. Uji Coba Program

Uji coba terhadap sistem bertujuan untuk memastikan bahwa sistem sudah berada

pada kondisi siap pakai. Instrumen yang digunakan untuk melakukan pengujian ini yaitu



dengan menggunakan Blackbox Testing:

Tabel 4.4 Blackbox Testing Form Login
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No Form Login Keterangan Validitas
Aplikasi
1. | Klik Tombol Submit menampilkan Valid
form menu
Tabel 4.5 Blackbox Testing Form Menu
No Form Menu Keterangan. Validitas
1 | Klik Tombol Home Aplikasi menampilkan Valid
form home
2. | Klik Tombol Mobil Aplikasi menampilkan Valid
form Mobil
3. | Klik Tombol Kriteria Aplikasi menampilkan valid
form Kriteria
4 | Klik Tombol Rule Aplikasi menampilkan Valid
form rule
5. | Klik Tombol Prediksi Aplikasi menampilkan Valid
form Prediksi
6. | Klik Tombol Hasil Hasil Aplikasi menampilkan Valid
form hasil Hasil
Tabel 4.6 Blackbox Testing Form Mobil
No Form Mobil Keterangan Validitas
Aplikasi
1. | Klik Tombol Simpan menyimpan Valid
seluruh data di




textbox ke dalam

table database

Aplikasi

mengubah isi di

data di database

2. | Klik Tombol Ubah table database Valid
sesuai data yang
diubah
Aplikasi

3. | Klik Tombol Hapus menghapus isi Valid
data di database

Tabel 4.7 Blackbox Testing Form Kriteria

No Form Kriteria Keterangan Validitas
Aplikasi
menyimpan

1. | Klik Tombol Simpan seluruh  data  di Valid
textbox ke dalam
table database
Aplikasi
mengubah isi di

2. | Klik Tombol Ubah table database Valid
sesuai data yang
diubah
Aplikasi

3. | Klik Tombol Hapus menghapus isi Valid
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Tabel 4.8 Blackbox Testing Form Rule

No

Form Rule

Keterangan

Validitas

Klik Tombol Simpan

Aplikasi
menyimpan
seluruh data di
textbox ke dalam

table database

Valid

Klik Tombol Ubah

Aplikasi
mengubabh isi di
table database
sesuai data yang

diubah

Valid

Klik Tombol Hapus

Aplikasi
menghapus isi

data di database

Valid

Tabel 4.9 Blackbox Testing Form Prediksi

No

Form Prediksi

Keterangan

Validitas

Klik Tombol Simpan

Aplikasi
menyimpan
seluruh data di
textbox ke dalam

table database

Valid
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Aplikasi

mengubah isi di

isi data di database

2. | Klik Tombol Ubah table database Valid
sesuai data yang
diubah
Aplikasi
3. | Klik Tombol Hapus menghapus isi Valid
data di database
Tabel 4.10 Blackbox Testing Form Hasil Hasil
No Form Hasil Hasil Keterangan Validitas
Aplikasi menyimpan
seluruh data di
1. Klik Tombol Simpan textbox ke dalam Valid
table database
Aplikasi mengubah
isi di table database
2. Klik Tombol Ubah sesuai data yang Valid
diubah
Aplikasi menghapus
3. Klik Tombol Hapus

Valid
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Tabel 4.11 Blackbox Testing Form Hasil

No Form Hasil Hasil Keterangan Validitas
Aplikasi
menyimpan
1. Klik Tombol Simpan seluruh data di Valid

textbox ke dalam

table database

Aplikasi

menampilkan
Klik Tombol Hasil Valid
Hasil dari hasil

AHP dan ROC

4. Hasil Uji Coba

Setelah melakukan uji coba terhadap sistem, maka dapat disimpulkan hasil yang

didapatkan yaitu:

a

b.

. Interface rancangan telah sesuai dengan Interface hasil.

Metode Decision Tree telah diterapkan pada aplikasi yang dibuat.

Interface aplikasi bersifat user friendly sehingga pengguna dapat menggunakannya
dengan mudah.

Aplikasi yang telah dibuat berjalan dengan baik.

. Aplikasi yang telah dibuat tidak memiliki kesalahan logika.

5. Kekurangan Aplikasi

Kekurangan aplikasi pada penelitian ini diantaranya:
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a. Aplikasi yang telah dibuat menggunakan metode decision tree untuk pencarian

keputusan.
b. Aplikasi yang telah dibuat membutuhkan rule dalam pencarian keputusan.

C. Proses eksekusi tidak memakan waktu yang lama



BAB V

PENUTUP

5.1. Kesimpulan
Kesimpulan dari Aplikasi Prediksi Penurunan Harga Mobil Bekas Menggunakan
Decision Tree Pada Showroom Habib Mobil dapat dilihat sebagai berikut:
1. Dengan menggunakan metode decision tree maka dapat menghasilkan keputusan
penurunan harga mobil bekas.
2. Dengan menggunakan data rule kriteria dan data mobil bekas maka dapat
menerapkan metode decision tree untuk menentukan penurunan harga mobil bekas.
3. Dengan menggunakan pemrograman web maka dapat menghasilkan Aplikasi
Prediksi Penurunan Harga Mobil Bekas Menggunakan Decision Tree Pada
Showroom Habib Mobil.
5.2. Saran
Saran dari Aplikasi Prediksi Penurunan Harga Mobil Bekas Menggunakan Decision
Tree Pada Showroom Habib Mobil dapat dilihat sebagai berikut:
1. Sebaiknya aplikasi yang telah dibuat menggunakan kriteria yang lebih akurat
sehingga mendapatkan hasil yang lebih baik.
2. Sebaiknya aplikasi yang telah dibuat memiliki petunjuk penggunaan.

3. Sebaiknya diterapkan berbasis desktop.
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